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在長期追蹤研究中，關注的焦點在每個人的能力變化，多向度IRT模式足以解決問題。倘若研究對象的組成不具同質性，或是說，研究對象來自不同的群體，且群體的特徵並未登錄在資料中，即latent class，整個問題就變得很複雜：每個人在不同時間點除了有能力上的變化，還可能有latent class的轉變。舉例來說，政治參與程度與政治立場，前者是量，後者是質，都可能隨著觀測時間點不同而改變。

以mixture Rasch model為根基，加入多個測量時間點，因此能力參數成為向量，最後形成的模式詳見公式5至公式8。透過模擬研究發現，只要樣本數夠多，該模式的參數就能準確地被估計。
1. 如果考量每個人在不同時間點可能會轉換latent class，嚴格來說，若考量不同時間點形成的所有latent class組合，每種組合出現的機率將形成一個multinominal distribution，且所有的組合均牽連一組的multivariate normal distribution。為了避免估計過多的參數，作者用Marcov chain的思維，加入公式6與公式7為限制，同時也簡化眾多multivariate normal distribution的參數個數，這是個不錯的策略。

2. 作者假設在不同時間點上，試題參數具有不變性，做長期追蹤研究的人恐怕不會同意。
3. 作者又假設在不同時間點上發現的latent class數目恆定，且性質不變（第一個時間點發現AB兩個latent class，到下一個時間點發現的latent class還是AB，不會變成CD）。這個假設過於勉強，應用在實徵資料分析時有困難。
4. 個人認為，隸屬於不同latent class的潛在特質與試題參數無法跨組別比較。假使模式的假設全部成立，也只能對部分「可能」未曾跨組的人提供能力變化的訊息；對於「可能」跨組的人，只能點出他們可能跨組的足跡。其他的解釋均屬於過度推論。
